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Розглянуто проблему автоматизації виявлення грибкових захворювань 

рослин за цифровими зображеннями їх листків. Проблема розповсюдження 

ураження рослин грибковими захворюваннями, зокрема іржастими та 

борошнисторосяними грибами, серед сільськогосподарських та садових 

культур наносить значні втрати економікам країн всього світу, тому розробка 

моделі для ефективного та дешевого вирішення подібної задачі є практично 

цінною [1]. 

Розглянуто наявні в літературі методи вирішення подібних задач. Їх 

порівняння наведено в таблиці. Встановлено, що найпопулярнішим методом 

вирішення задачі є використання моделей штучного інтелекту на основі 

згорткових нейронних мереж. 

Було розроблено модель «Fungus recognition» на основі авторської 

архітектури згорткової нейронної мережі з використанням мови Python 

бібліотеки TensorFlow. Модель була тренована та протестована на публічно 

доступному датасеті [2], що складається з 1530 зображень. Модель приймає 

на вхід цифрове зображення розміром 500 на 250 пікселів та виконує 

класифікацію до одного з трьох класів: здорова, уражена борошнистою 

росою, уражена іржею рослина. За результатами тестування «Fungus 

recognition» досягає рівня точності класифікації у 90%, що випереджає 

розглянуті моделі з літератури, результати яких наведено в таблиці 1. 

 

Таблиця 1 – Порівняння моделей з літератури з «Fungus recognition» 

Модель Використаний метод Точність класифікації 

Fungus recognition CNN 90% 

Corn plant disease 

recognition [3] 
CNN 88% 

GoogLeNet [4] CNN 85% 

2D-CNN-BidGRU [5] Bidirectional RNN 74% 

YOLOv5 [6] CNN 70% 

Faster R-CNN [7] R-CNN 70% 
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