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ОПТИМІЗАЦІЯ АРХІТЕКТУРИ НЕЙРОННОЇ МЕРЕЖІ ДЛЯ 

ЕФЕКТИВНОЇ ПЕРЕДАЧІ МЕДІАКОНТЕНТУ 

У сучасному світі медіаконтент, такий як аудіо, відео чи зображення, 

займає важливе місце в повсякденному житті більшості людей. Однак 

бездротова передача таких даних у робототехнічних системах, особливо у 

високій якості, може створювати певні труднощі. Наприклад, великі файли 

можуть передаватися тривалий час, бути пошкодженими під час передачі або 

займати надто багато пам’яті. 

Застосування нейронних мереж для зберігання, передачі та відновлення 

медіаконтенту є перспективним підходом, оскільки дозволяє оптимізувати 

процеси шляхом компромісу між якістю і ресурсами. Однак вибір 

оптимальної структури нейронної мережі для виконання конкретних завдань 

залишається відкритим питанням. 

Існує поширена думка, що збільшення кількості нейронів у нейронній 

мережі автоматично покращує її результати. Однак експериментальні 

дослідження показують, що це твердження має свої винятки. 

Розробка програми, яка дозволяє тестувати різні архітектури нейронних 

мереж за однакових умов, відкриває можливість легко визначати 

найефективнішу структуру. Крім того, спростування міфу про те, що більше 

нейронів завжди означає кращу ефективність, може змінити підхід до 

оптимізації роботи нейронних мереж. Доведення того, що компактна 

нейронна мережа може досягати тих самих результатів, що й більша, 

сприятиме значній економії ресурсів та часу. 

Для бездротової передачі даних у робототехнічних системах може бути 

використана нейронна мережа типу «автокодувальник» (рис. 1). Вона 

дозволяє не лише відтворювати передану інформацію, але й виконувати її 

обробку, видалення шумів, зменшення розміру, кодування тощо. 

Особливістю автокодувальника є те, що кількість нейронів у вхідному 

шарі відповідає кількості нейронів у вихідному. Це забезпечує можливість 

отримання результату, схожого на оригінальні дані, навіть за умови 

зменшення їх обсягу або попередньої обробки. 
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Рисунок 1 – Приклад автокодувальника 

 

Окрім вхідного та вихідного шарів, автокодувальник містить також 

приховані шари, структура яких може значно варіюватися. Дослідження 

різних архітектур таких нейронних мереж є не лише цікавим, але й 

надзвичайно корисним процесом, що здатний принести суттєву вигоду будь-

якій зацікавленій компанії. 


